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Kesimpulan:
• Fitur yang digunakan dalam mendeteksi berita palsu pada berita

daring berbahasa Indonesia adalah Time Credibility, Message
Credibility, dan Website Credibility.

• Model yang diusulkan memiliki tahapan Scraping Web, Document
Similarity, Online News Search, Online News Scoring dan
Classification yang disusun secara Rule-Based.

• Tahap Classification diujikan dengan menggunakan metode K-
Means++, Sugeno Fuzzy Inference, dan Multilayer Perceptron.
Hasil paling optimal pada metode Multilayer Perceptron dengan
Mean Akurasi 0.6 dengan nilai maksimal 0.87

Saran:
• Scraping Web mendapatkan hasil yang kurang optimal

dikarenakan template dari masing-masing web berbeda
• Pencarian beberapa fakta pada sumber-sumber yang lain perlu

ditambahkan pada Media Social seperti Facebook, Twitter, atau
Instagram karena memiliki waktu pembaharuan yang lebih cepat

• Perlu ditambahkan faktor dari kredibilitas penulis berita

Uji Coba ke- Jumlah Cluster Silhouette Score 
1 9 0.23596630537308702 
2 6 0.23336690293059298 
3 6 0.23400696559071094 
4 11 0.2336855912636403 
5 10 0.21927624087340405 
6 4 0.3735023551872617 
7 7 0.22501671611585558 
8 6 0.2446359830595498 
9 10 0.2371176663223773 
10 5 0.2336878539770927 
11 6 0.23336690293059298 
12 9 0.2147470767963707 
13 6 0.23400696559071094 
14 6 0.23400696559071094 
15 5 0.22599988931269155 
16 5 0.22599988931269155 
17 7 0.21477399192411734 
18 12 0.21523837699824092 
19 4 0.3735023551872617 
20 10 0.23684080433855836 
Mean 7.2 0.2439372899338 
Optimal 4 0.3735023551873 
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1 0.60 0.40 0.80 0.40 0.67 
2 0.53 0.60 0.73 0.53 0.67 
3 0.60 0.40 0.53 0.60 0.47 
4 0.33 0.40 0.60 0.53 0.33 
5 0.47 0.60 0.53 0.60 0.40 
6 0.53 0.53 0.67 0.53 0.60 
7 0.60 0.67 0.53 0.53 0.53 
8 0.60 0.60 0.67 0.60 0.53 
9 0.53 0.67 0.60 0.67 0.73 

10 0.47 0.67 0.47 0.60 0.60 
11 0.60 0.60 0.47 0.67 0.60 
12 0.67 0.60 0.67 0.40 0.53 
13 0.67 0.73 0.60 0.47 0.60 
14 0.60 0.60 0.53 0.47 0.47 
15 0.47 0.60 0.60 0.53 0.53 
16 0.67 0.60 0.47 0.73 0.87 
17 0.67 0.73 0.47 0.53 0.73 
18 0.53 0.47 0.60 0.47 0.53 
19 0.60 0.73 0.60 0.60 0.60 
20 0.67 0.67 0.67 0.47 0.40 

MAX 0.67 0.73 0.8 0.73 0.87 
MEAN 0.58 0.6 0.6 0.56 0.58 

 

Latar Belakang Penelitian
• Fitur apa saja yang dibutuhkan untuk membangun sebuah model pendeteksian berita palsu berdasarkan

kredibilitas berita daring berbahasa Indonesia?
• Bagaimana membangun sebuah model pendeteksian berita palsu berdasarkan kredibilitas berita daring

berbahasa Indonesia?
• Bagaimana menguji model pendeteksian berita palsu berdasarkan kredibilitas berita daring?
Tujuan Penelitian:
• Menggali fitur-fitur apa saja yang mempengaruhi dalam proses pendeteksian berita palsu pada berita daring

berbahasa Indonesia
• Membangun sebuah model pendeteksian berita palsu berdasarkan kredibilitas berita daring berbahasa Indonesia.
• Menganalisa tingkat akurasi dari model pendeteksian berita palsu berdasarkan kredibilitas berita daring

berbahasa Indonesia berdasarkan skenario yang telah ditentukan.
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